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2 DATOVÁ ŘADA A SADY

ČÁST I

Technická dokumentace

1 Architektura systému
Systém AISEE zpracovává video vstup v několika na sebe navazujících fázích. Schéma
pipeline spolu s testovacími a evaluačními bloky je znázorněno na obrázku 1. Podrobnější
popis funkcionality je uveden v materiálech k funčnímu vzorku AISEE.

Obrázek 1: Architektura AISEE pipeline: YOLO detektor → BoT-SORT tracker → Sig-
LIP2 deskriptor → hierarchický klasifikátor

Popis bloků:

• YOLO detektor – lokalizuje objekty ve snímku, výstupem jsou bounding boxy
s confidence skóre.

• BoT-SORT tracker – přiřazuje detekce ke konzistentním trackům napříč snímky
videa.

• SigLIP2 deskriptor – pro každý výřez generuje embedding vektor s konfigurova-
telnou dimenzí (typicky 128). Umožňuje textové i obrázkové vyhledávání.

• Hierarchický klasifikátor – na základě embeddingů klasifikuje objekty do 377
tříd ve 30 nadtřídách. Podporuje few-shot doučování nových kategorií.

2 Datová řada a sady
Evaluační skripty pracují s několika datovými sadami. Následující tabulka shrnuje hlavní
použité datasety a jejich účel.
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3 STRUKTURA TESTOVACÍHO FRAMEWORKU A POSTUP VÝZKUMU

Dataset Obrázků Účel

SAMACOCO ∼50 000 Vyčištěný COCO pro detekci osob a vozidel
COCO ∼118 000 Standardní benchmark pro detekci
Vlastní dataset vozidel ∼5 000 Evaluace klasifikátoru vozidel

Tréninkové datasety SigLIP2 (textové popisy osob):
CUHK-PEDES 40 206 Textové popisy osob pro re-ID
ICFG-PEDES – Textové popisy osob
IIITD – Textové popisy osob
ITCPR – Textové popisy osob
PRW – Textové popisy osob

Evaluační datasety SigLIP2 (re-identifikace osob):
Market-1501 32 668 Re-identifikace osob
MSMT17 126 441 Re-identifikace osob (velký)
DukeMTMC-reID 36 411 Re-identifikace osob
EntireID ∼200 000 Komplexní re-ID benchmark

Tabulka 1: Přehled datových sad a jejich účel

Informace

Cesty k datovým sadám se nastavují proměnnou $DATA_ROOT. Skripty
očekávají standardní adresářovou strukturu (např. $DATA_ROOT/coco,
$DATA_ROOT/market1501).

3 Struktura testovacího frameworku a postup výzkumu
Architektura softwaru je navržena modulárně, aby umožňovala izolované testování jed-
notlivých bloků zpracování (detekce, tracking, popis, klasifikace) i evaluaci celé pipeline
jako celku. Definice použitých metrik jsou uvedeny v souhrnné výzkumné zprávě.

3.1 Evaluace detekce a klasifikace
Software implementuje testovací smyčku, která zpracovává vstupní datasety (SAMA-
COCO, COCO, vlastní dataset vozidel) a provádí následující kroky:

• Simulace degradace: Aplikace řízeného šumu, změny jasu a změny měřítka na
vstupní obrazová data pro testování limitů detekce.

• Detekce objektů: Spuštění modifikované sítě YOLO s podporou třídy „generický
objekt“.

• Klasifikace: Extrakce příznaků z detekovaných výřezů a jejich klasifikace do 377
tříd.

• Výpočet metrik: Automatický výpočet Precision, Recall a F1 skóre normalizova-
ných vůči referenčnímu nastavení.

3.2 Evaluace vyhledávání a re-identifikace
Tato část softwaru slouží k ladění parametrů pro vyhledávání. Zahrnuje:

• Generátor dotazů: Umožňuje zadávat dotazy formou textu (přes SigLIP2 deskrip-
tor) nebo obrazu.
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5 TECHNICKÁ SPECIFIKACE A EXPERIMENTY

• Analýza klíčových snímků: Modul pro hledání optimálního počtu klíčových
snímků N reprezentujících trajektorii (track) a metriky vzdálenosti (MIN, AVG,
MEDIAN).

• Evaluace Re-ID: Výpočet metrik Top-k Recall a mAP na datasetech jako Market-
1501 či MSMT17.

4 Specifikace novosti testovacích metod
Vytvořené validační metody obsahují nové evaluační postupy přizpůsobené pro forenzní
doménu:

A. Evaluace konceptu generického objektu Software obsahuje specifické skripty
pro „leave-one-out“ experimenty. Tyto skripty automatizovaně přetrénovávají detektor s
vyjmutím jedné třídy a následně měří schopnost systému detekovat tuto neznámou třídu
jako „generický objekt“. Toto ověření prokazuje schopnost systému nalézt i objekty, které
v době trénování neznal.

B. Validace doučování bez katastrofického zapomínání Byl implementován eva-
luační rámec pro few-shot learning, který ověřuje, zda dotrénování nové třídy nevede k
degradaci výkonu na původních kategoriích. Software využívá redukovanou reprezentaci
původních tříd pomocí prototypů a měří F1-skóre pro nové i původní třídy.

5 Technická specifikace a experimenty
Software byl optimalizován pro běh na OS GNU/Linux (Ubuntu 22.04) a vyžaduje GPU
akceleraci (doporučeno NVIDIA A100 nebo RTX 5080). Klíčové experimenty realizované
tímto softwarem prokazují funkčnost metod AISEE.

5.1 Robustnost vůči degradaci
Software systematicky testoval limity detekčně-klasifikačních postupů:

• Velikost objektů: Experimenty prokázaly, že kvalita rozpoznání (Recall) zůstává
stabilní až do velikosti kratší strany cca 32 pixelů; kritický pokles nastává pod 20
pixelů.

• Obrazový šum: Testy s aditivním Gaussovským šumem (σ = 19.0) ukázaly vyso-
kou odolnost, kdy metriky zůstávají nad 80 % původního výkonu.

• Změna jasu: Pipeline je téměř necitlivá na změny jasu i při ztmavení na koeficient
α = 0.35.

5.2 Doučování a nastavení parametrů
• Few-shot learning: Nově doučené třídy (např. nůž, skateboard) dosahují F1-skóre

srovnatelného s plným trénováním již při využití minimálního počtu vzorků.
• Optimalizace vyhledávání: Výsledky ukázaly, že metrika MIN v kombinaci s

agregací klíčových snímků poskytuje nejlepší výsledky. Bylo ověřeno, že sémantické
textové dotazy (např. „Orange Citroen Ds7“) vykazují vysokou úspěšnost díky mo-
delu SigLIP2.
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7 INSTALACE A KONFIGURACE PROSTŘEDÍ

ČÁST II

Instalační manuál

6 Hardwarové a softwarové požadavky

6.1 Hardwarové požadavky

Komponenta Požadavek

GPU NVIDIA s podporou CUDA (doporučeno A100, RTX 5080)
VRAM min. 24 GB
RAM min. 32GB
Disk min. 100GB volného místa (datové sady + modely)

Tabulka 2: Minimální hardwarové požadavky

6.2 Softwarové požadavky
• GNU/Linux (testováno na Ubuntu 22.04)
• Python 3.10+
• CUDA 12.x
• PyTorch 2.x s podporou CUDA

7 Instalace a konfigurace prostředí
Evaluační skripty jsou rozděleny do čtyř repozitářů:

Proměnná Repozitář Účel

$REPO_FORK aisee-cvut (branch utia_deploy) Detekce, klasifikace, doučo-
vání, evaluace pipeline

$REPO_SIGLIP ReducedSiglipForPersonDescription Adaptace SigLIP2 pro re-
identifikaci osob

$REPO_AISEE AISEEV Optimalizace parametrů
vyhledávání, mAP

$REPO_DEGRAD degradační skripty Testování robustnosti de-
tekce vůči degradacím

Tabulka 3: Přehled repozitářů
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8 TECHNICKÉ DETAILY KOMPONENT

7.1 Instalace

# Klonování repozitářů (dostupné na interním GitLab ÚTIA: gita.utia.cas.cz)
git clone <url>/aisee-cvut.git && cd aisee-cvut && git checkout utia_deploy
git clone <url>/ReducedSiglipForPersonDescription.git
git clone <url>/AISEE.git # AISEEV
# Degradační skripty (samostatná sada, není na GitHubu)
cp -r /cesta/ke/skriptum $REPO_DEGRAD

# Proměnné prostředí
export REPO_FORK=/cesta/k/aisee-cvut
export REPO_SIGLIP=/cesta/k/ReducedSiglipForPersonDescription
export REPO_AISEE=/cesta/k/AISEE
export REPO_DEGRAD=/cesta/k/degradacni-skripty
export DATA_ROOT=/cesta/k/datasety

# Instalace závislostí (v každém repozitáři)
cd $REPO_FORK && pip install -r requirements.txt
cd $REPO_SIGLIP && pip install -r requirements_train.txt
cd $REPO_AISEE && pip install -e . # instalace přes setup.py
cd $REPO_DEGRAD && pip install ultralytics opencv-python matplotlib tqdm

7.2 Softwarové závislosti a prostředí
Systém AISEE je postaven na frameworku PyTorch a využívá ekosystém knihoven pro
Computer Vision a Deep Learning. Následující tabulka definuje minimální požadavky na
softwarové balíčky:

Balíček Verze Primární účel v projektu

ultralytics 8.2.92 Detekce objektů (YOLO) a multi-object tracking.
timm 1.0.3 PyTorch Image Models – backbone architektury.
transformers latest Hugging Face modely, specificky SigLIP2.
torchmetrics stable Implementace standardizovaných metrik (mAP , F1).
torch ≥ 2.0 Jádro systému s podporou CUDA akcelerace.

ČÁST III

Programátorský a uživatelský manuál

8 Technické detaily komponent
• Ultralytics (YOLO): Knihovna zajišťuje extrakci bounding boxů a sémantickou

segmentaci. Verze 8.2.92 je fixována z důvodu stability API pro moduly BoT-SORT
a ByteTrack.

• Timm: Slouží jako zdroj pro pre-trained modely, které AISEE využívá jako extrak-
tory příznaků (feature extraction).
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9 TESTOVÁNÍ A ADAPTACE SIGLIP2 PRO RE-IDENTIFIKACI OSOB

• Transformers (SigLIP2): Model SigLIP2 (Sigmoid Language-Image Pre-training)
od Google Research je klíčový pro zero-shot klasifikaci. Vyžaduje aktuální verzi
knihovny pro správnou inicializaci vah.

• CUDA Support: Pro efektivní běh inference a benchmarků je vyžadováno GPU s
podporou CUDA. Běh na CPU je možný, ale není doporučen pro reálné nasazení.

9 Testování a adaptace SigLIP2 pro re-identifikaci osob
Repozitář: $REPO_SIGLIP (ReducedSiglipForPersonDescription)
Text a grafy ve zprávě: strany 16–17

Tato část se zaměřuje na vyhodnocení efektivity adaptovaného modelu SigLIP2 v úlo-
hách re-identifikace osob, přičemž hlavním cílem je validace výkonu při výrazné redukci
dimenzionality embeddingů (ze 768 na 128 příznaků). Skripty analyzují schopnost modelu
zachovat diskriminační vlastnosti obrazových i textových reprezentací po aplikaci nových
projekčních vrstev a třífázovém kontrastivním tréninku (image-to-image loss). Výsledná
evaluace pomocí metrik Top-k recall, MRR a kumulativní distribuce (CDF@10) slouží k
exaktnímu posouzení kompromisu mezi výpočetní úsporou (menší paměťová a prohledá-
vací náročnost) a přesností re-identifikace v ostrém provozu systému AISEE.

9.1 Architektura modelu
Lineární projekce z 768 na cílovou dimenzi (new_dim) je implementována v:

$REPO_SIGLIP/src/training/modeling_resipvd.py

Model obsahuje dvě nezávislé projekční vrstvy (text_fc a visual_fc) inicializované
Xavier uniform.

Klíčové parametry v $REPO_SIGLIP/src/training/config.yaml:

• new_dim – výstupní dimenze embeddingů (konfigurovatelná; pro nasazení v AISEE
se používá 128)

• temperature – teplotní parametr kontrastivní loss (výchozí: 0.07)
• processor – bazální model (výchozí: google/siglip-base-patch16-224)

9.2 Trénink modelu
Trénink probíhá ve 3 fázích (postupné rozmrazování vrstev):

cd $REPO_SIGLIP

# Spuštění 3-fázového tréninku s reid flagem
python src/training/train.py \

--config src/training/config.yaml \
--reid \
--data $DATA_ROOT/person_reid \
--annotations $DATA_ROOT/person_reid/annotations.pq \
--models ./checkpoints \
--cuda 0
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10 OPTIMALIZACE PARAMETRŮ VYHLEDÁVÁNÍ

Tip

Flag --reid aktivuje re-identifikační režim tréninku (image-to-image kontrastivní
loss). Bez tohoto flagu se trénuje standardní text-image deskriptor. Poznámka:
--reid se uplatní až od 2. fáze tréninku; v 1. fázi (warm-up nových projekčních
hlav) je vždy vypnut.

9.3 Výpočet embeddingů
Po natrénování modelu se embeddingové vektory spočítají pro celý dataset:

python src/training/calculate_embeddings.py \
--config src/training/config.yaml \
--data $DATA_ROOT/person_reid \
--annotations $DATA_ROOT/person_reid/annotations.pq \
--models ./checkpoints \
--cuda 0

Výstup data_embeddings.pq (Parquet formát) se uloží do adresáře
<models>/<model_name>/ a obsahuje embedding vektory (obrazové i textové) pro každý
obrázek.

9.4 Evaluace modelu
Vyžaduje soubor data_embeddings.pq vytvořený skriptem
calculate_embeddings.py v předchozím kroku.

python src/training/evaluate_models.py \
--models ./checkpoints \
--outname results_plot \
--versions finetuned2 reduced2_64

Generované metriky a grafy:

• Top-k recall (k = 1, 3, 5, 10) – graf na str. 16 zprávy
• CDF@10 (plocha pod kumulativní rank distribucí do ranku 10)
• MRR (Mean Reciprocal Rank)
• Souhrnná tabulka metrik – tabulka na str. 17 zprávy

10 Optimalizace parametrů vyhledávání
Repozitář: $REPO_AISEE (AISEEV)
Text a grafy ve zprávě: strany 18–19

Tato část je zaměřena na empirickou optimalizaci parametrů vyhledávacího enginu
systému AISEE s cílem maximalizovat přesnost vyhledávání (mAP ) a robustnost celého
procesu inference. Testovací skripty v tomto modulu systematicky vyhodnocují vliv časové
agregace (optimální počet klíčových snímků N pro reprezentaci trajektorie) a prostoro-
vého kontextu, tedy vliv různých metod výřezu, jako je padding či squaring, na kvalitu
embeddingů. Součástí sady je také komparativní analýza multimodálního vyhledávání,
která porovnává efektivitu textových dotazů vůči čistě vizuální podobnosti, a studium zá-
vislosti kosinové vzdálenosti na geometrických vlastnostech (velikosti) objektů. Výstupy
těchto testů poskytují exaktní bázi pro nastavení konfiguračních parametrů systému a
definují limity modelu SigLIP2 při zpracování nízkorozlišených nebo specificky oříznutých
dat.
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10 OPTIMALIZACE PARAMETRŮ VYHLEDÁVÁNÍ

10.1 mAP vs. počet klíčových snímků

cd $REPO_AISEE

# Skript se volá programaticky (nemá argparse), parametry
# se nastavují přímo ve zdrojovém kódu / volající funkci:
python -c "
from mAP_scripts.mAP_cars import mAP
mAP(ds_type=’complete_cars_dataset’,

model_name=’google/siglip2-base-patch16-224’,
cutout_type=’classic’)

"

Systém poskytuje analytické výstupy v podobě 4 agregačních metrik (min_avg, ave-
rage, min, median) pro různé počty klíčových snímků

N ∈ {1, 2, 3, 5, 7, 10, 15, 25, 35, 50, 75, 100, 150, 200, 300, 400}

. Výstupem je graf mAP jako funkce N – odpovídá grafu na str. 18 zprávy.

10.2 Vliv tvaru výřezu

cd $REPO_AISEE

# Skript se volá programaticky (nemá argparse):
python -c "
from cutting import cutout
cutout(datasets_path=’$DATA_ROOT/vehicles’,

cutout_type=’padding10’)
"

Skript cutting.py definuje několik režimů výřezu. Ve zprávě jsou prezentovány 4
hlavní režimy:

• classic – bounding box bez úprav (původní YOLO výřez)
• padding10 – bounding box zvětšený o 10% (zachovává poměr stran)
• padding20 – bounding box zvětšený o 20% (zachovává poměr stran)
• square – čtvercový výřez (doplnění na čtverec)

Kód navíc obsahuje režimy padding30, square10, square20, square30.
Výsledky se kombinují s mAP_cars.py pro grafy na str. 18–19 zprávy.

10.3 Text vs. obrázkový dotaz

cd $REPO_AISEE

# Porovnání probíhá přes 3 samostatné skripty (programaticky):
# 1) mAP_image_queries_color.py -- obrázkové dotazy
# 2) type_text_prompt.py -- textové dotazy
# 3) prompted_image_queries_type.py -- vizualizace
python -c "
from mAP_scripts.AP_image_text_comparison_scripts \

.type_text_prompt import text_AP
text_AP(ds_type=’complete_cars_dataset’,

model_name=’google/siglip2-base-patch16-224’)
"

11



11 EVALUACE ROBUSTNOSTI PIPELINE

Skripty v adresáři AP_image_text_comparison_scripts/ porovnávají přesnost vy-
hledávání pomocí textového popisu vs. referenčního obrázku. Textové dotazy mají formát
<Barva> <Značka> <Model>, např. "Orange Citroen Ds7".

10.4 Vliv velikosti objektu na kosinovou vzdálenost

cd $REPO_AISEE

# Skript se volá programaticky (nemá argparse):
python -c "
from distances_plots.prompts_tracks.cosine_distance_over_size \

import distance_over_size
distance_over_size(’google/siglip2-base-patch16-224’, ’classic’)
"

Analyzuje závislost kosinové vzdálenosti na velikosti bounding boxu (metrika
√
w · h)

– graf na str. 19 zprávy. Generuje scatter plot s binnováním a výpočtem Pearsonovy
a Spearmanovy korelace.

11 Evaluace robustnosti pipeline
Repozitář: $REPO_FORK (aisee-cvut, branch utia_deploy)
Text a grafy ve zprávě: strany 20–24

Tato kapitola je věnována stresovému testování a rigorózní validaci robustnosti celého
zpracovatelského řetězce systému AISEE v nepříznivých podmínkách. Skripty umožňují
systematicky měřit vliv geometrické degradace (zmenšování objektů až na hranici dete-
kovatelnosti) a vizuálních artefaktů (šum, rozmazání, komprese, nízký jas) na úspěšnost
detekce modelu YOLO i následné klasifikace. Cílem této sady nástrojů je nejen získat
finální end-to-end metriky (F1-skóre, Confusion matice), ale především exaktně identifi-
kovat kritické limity spolehlivosti systému při zpracování nekvalitního vstupu. Výstupy
této sekce poskytují nezbytná data pro posouzení nasaditelnosti systému v reálném, ne-
kontrolovaném provozu a slouží jako podklad pro ladění tréninkových augmentací.

11.1 Analýza detekce podle velikosti objektu

cd $REPO_FORK

python obtain_split_statistics.py \
--split_method num_of_pixels \
--our_preds_path npys/2CLIP.npy

Skript seřadí výsledky podle zvolené metriky velikosti (num_of_pixels, smallest_side,
ratio) a rozdělí je na třetiny. Pro každou třetinu generuje klasifikační report (macro F1,
macro precision, macro recall, weighted F1).

Upozornění

Skript obsahuje na řádku 19 ladící breakpoint pdb.set_trace(), který zastaví běh
programu. Před spuštěním je nutné tento řádek odkomentovat nebo odstranit.

12



11 EVALUACE ROBUSTNOSTI PIPELINE

11.2 End-to-end evaluace pipeline

python eval_whole_pipeline.py \
--dataset_yaml $DATA_ROOT/eval/dataset.yaml \
--split val \
--iou_thresh 0.5 \
--eval_modes master,subclass,mix \
--out_dir ./results/pipeline

Výstupy:

• Precision / Recall / F1 skóre (sloupcový graf – str. 24 zprávy)
• Breakdown podle velikostních bucketů bounding boxů (*_bbox_bucket_*.csv)
• Confusion matice (master_confusion.csv, subclass_confusion.csv)
• Souhrnný JSON (summary.json, per_image.json)
• Per-class CSV soubory (per_class.csv, per_master.csv, per_subclass.csv)

Informace

Váhové soubory (./weights/best.pt pro pipeline, ./weights/classifier.pt pro
klasifikátor, ./weights/yolo_best.pt pro YOLO evaluaci) nejsou součástí repo-
zitáře. Získejte je od správce projektu nebo je vytvořte příslušnými trénovacími
skripty. Pro reprodukci výsledků ze zprávy je nutné použít identické checkpointy.

11.3 Augmentace pro trénovací data
Definice augmentací pro trénink klasifikátoru:

$REPO_FORK/classification/augmentations.py

Obsahuje transformace aplikované na trénovací výřezy: ColorJitter, RandomBright-
nessContrast, HueSaturationValue, ToGray, GaussNoise, GaussianBlur, MotionBlur, Ho-
rizontalFlip a Affine (rotace, škálování, posun). Tyto augmentace neslouží pro systema-
tické testování robustnosti na úrovni celých snímků.

11.4 Degradační benchmark detekce
Skripty: $REPO_DEGRAD/detect_yolo_eval.py, draw_plots_using_csv.py
Grafy ve zprávě: strany 20–21

Tyto dva skripty tvoří pipeline pro systematické měření vlivu degradací a velikosti
objektu na úspěšnost YOLO detekce.

11.4.1 Postup zpracování

Pro každý GT objekt v datasetu skript detect_yolo_ultralytics.py provádí:

1. Škálování – celý obrázek se zmenší tak, aby kratší strana GT bounding boxu měla
cílovou velikost (32, 28, 24, 20, 16, 12, 8 px)

2. Degradace – na zmenšený obrázek se aplikuje jedna z degradací (viz tabulka 4)
3. Padding – obrázek se doplní na 640×640px šedým okrajem (hodnota 114); pokud

je obrázek větší než 640 px, umístí se na šedý canvas s centrem GT boxu uprostřed
plátna

4. Detekce – YOLO model zpracuje výsledný snímek
5. Matching – výsledek detekce se porovná s GT.

13



11 EVALUACE ROBUSTNOSTI PIPELINE

Typ Parametry Popis

(žádná) – Originální obrázek bez degradace
blur ksize=15, σ=3.0 Gaussovské rozmazání
noise σ=19.0 Aditivní Gaussovský šum
jpeg quality=10 JPEG komprese s nízkou kvalitou
dark α=0.35 Snížení jasu (násobení pixelů)

Tabulka 4: Typy degradací a jejich parametry

11.4.2 Konfigurace a spuštění

Parametry se nastavují přímo v konstantách na začátku skriptu:

cd $REPO_DEGRAD

#Konfigurace:
DATASET_DIR = Path("./dataset") # vstupní obrázky + GT
RESULTS_DIR = Path("./results") # výstupy
TARGET_MIN_EDGES = [32, 28, 24, 20, 16, 12, 8]
IMG_SIZE = 640
SAVE_DEBUG_RESULTS = True

python detect_yolo_eval.py

Vstupní data: obrázky se umístí do ./dataset. Ke každému obrázku img.jpg patří
GT soubor img.jpg.txt ve formátu třída;x1,y1,x2,y2. Mapování tříd YOLO na GT
kategorie: person→ person, car/truck/bus/motorcycle/bicycle→ vehicle.

Informace

Škálování je pouze směrem dolů (scale = min(1.0, scale)). V datasetu jsou
všechny GT objekty větší než cílová velikost, obrázek se proto nezvětšuje.

Výstupy:

• results/results_summary_long.csv – tidy formát (degradation, edge, gt_class,
total, detected, pct)

• results/missed_detections.txt – seznam nedetekovaných objektů
• Debug obrázky s vizualizací detekcí a GT boxů (SAVE_DEBUG_RESULTS=True je vý-

chozí; generuje velké množství souborů)

11.4.3 Generování grafů

python draw_plots_using_csv.py
# Vstup: ./results/results_summary_long.csv
# Výstup: ./results/*.png

Skript generuje několik typů grafů (X-osa: kratší strana GT boxu v px, Y-osa: úspěš-
nost detekce %):

• Per-degradace – jeden graf na degradaci, křivky per třída (člověk, auto)
• Per-objekt – jeden graf na třídu, křivky per degradace (originál, rozmazání, šum,

snížení jasu)
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12 MAPOVÁNÍ VÝSTUPŮ NA SKRIPTY

12 Mapování výstupů na skripty
Následující tabulka mapuje jednotlivé grafy a tabulky z AISEEVZprava2025.pdf na
konkrétní skripty v repozitářích.

Informace

Při reprodukci výsledků vždy zkontrolujte verzi modelu (váhy) a konfiguraci (config
soubory) – rozdílné checkpointy mohou vést k odlišným hodnotám metrik.
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12 MAPOVÁNÍ VÝSTUPŮ NA SKRIPTY

Závěr
Tento dokument dokládá existenci a funkčnost softwarové sady použité pro výzkum a
vývoj projektu AISEE. Software úspěšně validoval navržené algoritmy na rozsáhlých da-
tových sadách. Výstupy tohoto softwaru sloužily jako podklad pro nastavení finálního
funkčního vzorku AISEE a pro definici provozních limitů v rámci technické dokumentace.
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